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ABSTRAK

Deteksi posisi pengunjung menggunakan metode Backpropagation Neural
Network (BPNN) dapat dilakukan dengan memanfaatkan model neural network
untuk memprediksi lokasi berdasarkan data yang tersedia. Proses ini melibatkan
pelatihan model untuk mengenali pola dalam data dan menghasilkan prediksi posisi
dengan akurasi tinggi. Dalam pengujian model BPNN untuk deteksi posisi
pengunjung, hasil evaluasi diukur dengan Euclidean Distance dari error Euclidean
dan presisi. Presisi yang dihasilkan bernilai 27,25% yang berarti mengindikasikan
seberapa akurat model dalam melakukan prediksi posisi berdasarkan batas toleransi
error yang telah ditentukan. Secara keseluruhan, presisi sebesar 27.25% ini
menunjukkan bahwa model hanya berhasil memberikan hasil yang cukup akurat
pada sekitar 1 dari 5 prediksi, yang mengindikasikan bahwa ada ruang untuk
perbaikan dalam meningkatkan akurasi model.

Kata Kunci: Deteksi, posisi pengunjung, Backpropagation Neural Network,
Euclidean Distance
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ABSTRACT

Visitor position detection using the Backpropagation Neural Network (BPNN)
method can be performed by utilizing a neural network model to predict locations
based on available data. This process involves training the model to recognize
patterns in the data and generate position predictions with high accuracy. In testing
the BPNN model for visitor position detection, evaluation results are measured
using Euclidean Distance of the Euclidean error and precision. The precision
achieved is 27.25%, which indicates how accurately the model predicts positions
based on the predefined error tolerance. Overall, the 27.25% precision shows that
the model only provides sufficiently accurate results for about 1 in 5 predictions,
indicating that there is room for improvement in enhancing the model's accuracy.

Keywords: Detection, Visitor Position, Backpropagation Neural Network,
Euclidean Distance
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